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TYP 1 DIABETES 

 PANKREAS PRODUZIERT WENIG ODER KEIN INSULIN 

 KONTINUIERLICHE DARSTELLUNG DES GLUCOSE-

VERLAUFES IST VORTEILHAFT 

 WEITERENTWICKLUNG DURCH MATHEMATISCHE 

ALGORITHMEN (VORHERSAGE-METHODEN) 

 PRÜFUNG DER PERFORMANCE DURCH GENERIERTE  

DATEN  
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AUFGABENSTELLUNG 

 ANALYSE DER LITERATUR UND DER DATENSÄTZE 

 ENTWICKLUNG STANDARD GAN, LSGAN 

 TRAINIEREN UND TESTEN AN UNIMODALEN UND MULTIMODALEN VERTEILUNGEN 

 ENTWICKLUNG DRAGAN 

 TRAINIEREN UND TESTEN AN UNIMODALEN UND MULTIMODALEN VERTEILUNGEN 

 TRAINIEREN UND TESTEN AN GLUCOSE-VERLÄUFEN 

 QUALITÄTSBEWERTUNG (AUCH KLINISCHE KRITERIEN) 

 DOCUMENTATION 
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GAN 

 GENERATOR UND DISKRIMINATOR 

 GENERATOR: ERZEUGT ZUFÄLLIGE AUSGABEN 

 DISKRIMINATOR: BEURTEILT QUALITÄT DURCH 

VERGLEICH MIT REALEN VERLÄUFEN 

(KOSTENFUNKTION)  

 GAN (STANDARD), LSGAN, DRAGAN 

 TRAINING DURCH RÜCKFÜHRUNG 
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KOSTENFUNKTIONEN 
 Standard GAN 

 

 LSGAN 

• Glatterer Gradient 

• Bessere Kritik für Generator (Gradient ungleich null) 

 

DRAGAN 

• Verwendet Gradienten-Ziele 

• Wirkt Kollaps durch schlechte lokale Konvergenz entgegen 
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MOTIVATION FÜR MODALES TRAINING 

• Prüfung der Ergebnisse/Funktionalität 

• Konvergenz 

• Mode-Collapse  

• Einfache bekannte Verläufe  Unimodal & Multimodal 

• Graphische und numerische Qualitätsanalyse 
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STANDARD GAN 
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LSGAN 
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DRAGAN 
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NUMERISCHE ANALYSE 
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INTERPRETATION (UNI-/MULTIMODAL) 

• Standard Gan 

Discriminator ist stärker als Generator  

Ansonsten wären die generierten Daten überspitzt 

Problem bei multimodalem Input 

• LSGAN 

Zusätzlicher Hidden Layer ist nicht erforderlich 

Erfasst alle Abweichungen 

• DRAGAN 

Erweiterung von Simple GAN 

Discriminator ist stärker als Generator (unimodal trotzdem überspitzt) 

Multimodaler Input wird besser erfasst SEITE 12/19 



TRAINIEREN MIT CGM 

Aufbereitung der Input-Daten und Filterung der Output-Daten: 
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SIMPLE GAN (CGM, GRAPHISCH) 
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LSGAN (CGM, GRAPHISCH) 
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DRAGAN (CGM, GRAPHISCH) 
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NUMERISCHE ANALYSE 
 
CGM-DATEN 
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SCHLUSSFOLGERUNG 

• Training war erfolgreich 

• Simple GAN: einfach, solide, zufriedenstellend 

• LSGAN: vielschichtig, teilweise unrealistisch 

• DRAGAN: weniger variantenreich, gute ergebnisse 
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AUSBLICK 

• Resultate sind vielversprechend 

• Optimierungsbeispiele: 

 Filterung der Outputs 

 Vermischung der Outputs 

 Trainingsdauer 

 Separiertes Training mit CGM-Daten von Patientengruppen 

• Verwendung: 

 Generierung von ausreichend Daten (zufallsauswahl) 

 Automatisierung des Prozesses (Blackbox) 
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