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» Uberblick tUber Diabetes




Uberblick

» Betrachtung der CGM Daten im Frequenzbereich, insbesondere in
unterschiedlichen Frequenzbandern, sowie Einfluss des Sensortyps

» Im Anschluss Pradiktion von Glukosewerten mittels datenbasierten Modellen
und Informationen aus verschiedenen Frequenzbandern

» Analyse des Zusammenhangs zwischen hochfrequentem Anteil im
Frequenzspektrum und dem Risiko von Hypoglykamien




Betrachtung des Energiespektrums tber
die Periodendauer pro Stunde

» Typ 1 Diabetiker




» Typ 2 Diabetiker
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Vergleichen der Information in
unterschiedlichen Frequenzbandern

» Typ 1 Diabetiker




» Typ 2 Diabetiker
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Vergleichen der Messgerate
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Pradiktion von Glukosewerten mittels
datenbasierten Modellen und Informationen
aus verschiedenen Frequenzbandern

» Verwendung gefilterter Zeitreihen fur die Identifikation von datenbasierten
Modellen

» Vergleich der Qualitat unterschiedlicher Modelle (global/patientenspezifisch
sowie Bertcksichtigung von Mahlzeiten und Insulin)




» FIR Modelle

» Finite Impulse Response




» AR Modelle

» Autoregressive Modelle 8°

RMSE Werte

— Band2 T1
— — —Band3 T1

----- Band23 T1
—¥— Band24 T1
—*— Band34 T1
Ungefiltert T1
— Band2 T2

— — —Band3 T2

—#— Band24 T2
—— Band34 T2
Ungefiltert T2

20 25 30
Pradiktionshorizont

35 40 45




> T1AR:

> T2AR:
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» ARX Modelle

» Autoregressive Modelle 8°

with external Input
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» T1ARX:

» T2 ARKX:
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» ARX global -
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Analyse des Zusammenhangs zwischen
hochfrequentem Anteil im Frequenzspektrum
und dem Risiko von Hypoglykamie

» Berechnen der Information innerhalb eines zeitlich variablen Analysefensters
der verschiedenen Frequenzbander

» Analyse der Dominanz bestimmter Frequenzbander

» Klarung der Kausalitat




» Zusammenhang mittels Moving Average Filter
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MAFilterFFt
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Danke fur Ihre Aufmerksamkeit




